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10. Uretken Yapay Zeka
10.1. Uretken Yapay Zeka Nedir

Uretken yapay zeka, yeni ve 6zgin icerik olusturabilen yapay
zeka teknolojileridir. Bu tlUr yapay zeka sistemleri, genis veri
setlerinden &grenerek, metin, gdrintl, ses veya diger veri
tirlerinde yeni &rnekler Uretme yetenegine sahiptir. Uretken
yapay zeka, 6rnedin, Generative Adversarial Networks (GANSs)
ve Variational Autoencoders (VAEs) gibi modeller kullanilarak,
mevcut veri drneklerinden yeni ve gercekci icerikler olusturabilir.
Bu teknolojiler, 6zellikle icerik olusturma, sanat ve tasarim gibi
alanlarda yenilik¢i ¢dézimler sunar.

Uretken yapay zekanin uygulama alanlari oldukca genistir. Metin
tabanlh uygulamalar arasinda, yapay metin yazarligi ve dil
modelleme yer alir; bu teknolojiler, otomatik olarak makaleler,
hikayeler veya sosyal medya icerikleri olusturabilir. Goérintu
tabanli uygulamalarda, Uretken yapay zeka, sanat eserleri
yaratabilir, fotograf dlizenlemeleri yapabilir veya yeni tasarimlar
olusturabilir. Ayrica, ses Uretimi ve miuzik olusturma gibi
alanlarda da kullanilabilir, bdylece yaratici projelere katkida
bulunur. Bu teknoloji, yaratici sUreclerin yani sira is sdreclerinde
de verimliligi artirmak icin potansiyel sunar, ancak etik ve
glvenlik konulari da dikkate alinmalidir, zira Uretken yapay zeka
yanlislikla veya kétlye kullanilarak yanilticl veya zararli iceriklere
neden olabilir.

10.2. Uretken Yapay Zekanin Giiclii ve Sinirli Yénleri

Uretken vyapay zekanin guUcli yénleri, yaratici sUrecleri
hizlandirma ve genisletme kapasitesinden kaynaklanir. Bu
teknolojiler, 8zgln ve yaratici icerikler GUretme yetenedi sunarak,
metin, gérintl, ses ve video gibi cesitli veri turlerinde yenilikci
codzUmler saglar. Ornegdin, reklamcilik, medya ve tasarim gibi
alanlarda, Uretken yapay zeka vyeni fikirler ve tasarimlar
olusturabilir, béylece yaratici strecleri destekler ve Uretkenligi
artirir.  Ayrica, buylUk veri setlerinden 6dgrenme yetenedi
sayesinde, bu modeller kisisellestirilmis icerikler olusturabilir ve
kullanici deneyimini iyilestirebilir.

Ancak, Uretken yapay zekanin sinirh yonleri de vardir. Bu
teknolojiler, veri badgmhhdr nedeniyle, vyalnizca mevcut
verilerden 063drenebilir ve bu verilerdeki &nyargillar veya
eksiklikler, Uretilen icerikleri etkileyebilir. Ayrica, Uretken yapay
zeka sistemleri etiklik ve glUvenlik sorunlarina yol acabilir; yanlis
bilgi yayma, yaniltici icerikler olusturma veya telif hakki ihlalleri
gibi riskler tasiyabilir. Yaratici sureclerdeki katkilari bayUk olsa
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da, bu sistemlerin insan denetimi ve etik kurallar cercevesinde
kullanilmasi dnemlidir.

10.3. Uretken Yapay Zekanin Kullandigi Teknikler

Uretken yapay zekd modelleri, metin olusturmak icin cesitli dogal
dil isleme teknikleri ile yapay zeka algoritmalarini bir araya
getirerek icerik olusturur. Bu teknikler; harfler, noktalama
isaretleri ve kelimelerden olusan metinleri coklu kodlama
teknikleriyle vektérlere ddnlstlrir. Benzer sekilde, gérintller de
vektdr olarak temsil edilen cesitli gorsel dégelere donustaralr.
Uretken bir model tipik olarak bir dizi rastgele guraltiyd girdi
olarak alip bunlari olasiliksal bir model aracihigiyla dénlstirerek
gbéruntuler veya metin gibi belirli anlamsal bilgilere sahip veriler
Ureterek calisir., Bu dogrultuda Uretken yapay zeka
dénuUstlriculer, Uretken rekabet aglari, varyasyonel otomatik
kodlayicilar, difizyon modeli tekniklerini kullanmaktadir.

10.3.1 Do6nUGsturaculer

Donusturiculer (Transformers), dogal dil isleme (NLP) ve cesitli
diger yapay zeka uygulamalarinda devrim yaratan bir derin
dgrenme  mimarisidir. ilk olarak 2017 yilinda Vaswani ve
arkadaslari tarafindan tanitilan Transformer mimarisi, dil isleme
gorevlerinde oldukca basarili sonuclar elde etmistir. Temel
olarak, doénuUsturuculer, kendine dikkat (self-attention)
mekanizmasi kullanarak, giris verilerindeki her bir 6genin diger
Ogelerle olan iliskilerini anlamada buylUk bir basari saglar. Bu
mekanizma, modelin tim verileri ayni anda isleyebilmesine
olanak tanir ve uzun bagimliliklari 6grenme yetenedini gelistirir.

Donusturiculer, &zellikle BERT, GPT ve T5 gibi buyuk dil
modellerinde kullanilir ve bu modeller metin olusturma, anlama,
ceviri ve daha bircok NLP gdrevinde yUksek performans gdsterir.
Bu mimarinin bir avantaji, paralel islem yetenegdi sayesinde egitim
sUresinin dnemli dlctde kisalmasidir. Geleneksel sirali modellere
kiyasla, doénustlrlcller veriyi daha etkili ve hizli bir sekilde
isleyebilir. Ancak, blUyUk miktarda veri ve hesaplama glcU
gerektirmesi, bu modellerin egitim ve kullanimi sirasinda
maliyetleri artirabilir. Yine de, ddénustlricilerin sundugu
performans ve esneklik, NLP ve diger yapay zeka
uygulamalarinda genis bir kullanim alani saglar.

10.3.2 Uretken Rekabet Aglari

Uretken Rekabet Aglari (GAN), yapay zeka ve makine
6grenmesinde Onemli bir ydntemdir ve 2014 yilinda lan
Goodfellow ve arkadaslar tarafindan gelistirilmistir. GAN'lar, iki
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sinir agr modelinden olusur: Uretici (generator) ve ayirt edici
(discriminator). Uretici ag, gercek verilere benzeyen vyeni
ornekler olusturmaya calisirken, ayirt edici ad bu drneklerin
gercek mi yoksa Uretici tarafindan mi olusturuldugunu ayirt
etmeye calisir. Bu iki ag, birbirleriyle rekabet icinde calisir; Gretici
ag, ayirt edici agin isini zorlastirmak icin daha gercekg¢i veriler
Uretmeye calisirken, ayirt edici ag da daha iyi ayrim yapabilmek
icin kendini gelistirir. Bu slUrec¢, zamanla Uretici adin yuksek
kaliteli ve gercekci veriler olusturmasini saglar.

GAN'lar, géruntl olusturma, video Uretimi, ses sentezi ve yapay
sanat gibi bircok alanda etkili sonuclar Gretmistir. Ornegin, sanat
eserleri, fotorealistik gdérintuler veya yeni stilize edilmis icerikler
olusturmak icin kullanilabilirler. Ancak, GAN'larin egitim sureci
karmasik ve zaman alici olabilir; cinkl iki agin da birbirini strekli
olarak iyilestirmesi gerekir. Ayrica, Uretici agin Urettigi érneklerin
kalitesini ve cesitliligini degerlendirmek zor olabilir ve bazi
durumlarda modelin k&tU niyetli kullanimlari da potansiyel riskler
tasiyabilir. Bu nedenle, GAN'larin guvenli ve etik kullanimi
Uzerinde dikkatli bir sekilde distinUlmesi dnemlidir.

10.3.3 Varyasyonel Otomatik Kodlayicilar

Varyasyonel Otomatik Kodlayicilar (VAE), olasiliksal modelleme
ve veri Uretimi alaninda kullanilan bir derin 6grenme teknigidir.
VAE, otomatik kodlayici mimarisine dayalidir, ancak klasik
otomatik kodlayicilardan  farkli  olarak, verilerin daha
genellestirilmis ve yapilandiriimis temsillerini 6grenmeye yénelik
bir yaklasim sunar. Bu modeller, veri dagilimini é6grenmek icin
bayesyen bir cerceve kullanir. Temel olarak, veri noktalari bir
olasiliksal uzayda dagitilir ve bu uzayda benzer veri noktalarinin
bir araya getirilmesi saglanir. Bu yapi sayesinde, VAE yeni ve
benzer veriler Uretme yetenegine sahip olur, bu da onlari veri
olusturma ve degdistirme gobrevlerinde etkili kilar.

VAE, gdérintl olusturma, anlamli veri sikistirma ve Ozellik
dJrenimi gibi cesitli uygulamalarda kullanilir. Ornegin, VAE,
gercekci gdruntuler olusturabilir veya var olan veri noktalarini
degistirebilir. VAE'nin dnemli avantajlarindan biri, verilerin dtstk
boyutlu bir temsiline sahip olmalarina ragmen, yiksek boyutlu ve
karmasik veri yapilarint anlamalarini saglar. Ancak, VAE'nin
performansi, veri yeniden yapilandirma ve &dgrenme slreci
sirasinda ortaya cikan modelleme hatalari nedeniyle zaman
zaman sinirli olabilir.  Ayrica, modelin etkili bir sekilde
calisabilmesi icin dikkatli bir sekilde tasarlanmasi ve egitiimesi
gerekir.
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10.3.4 Difuzyon Modeli

Difizyon modeli, verilerin karmasik dagilimlarint 6grenmek ve
yeni veriler Gretmek icin kullanilan bir yapay zeka ve makine
6grenmesi teknigidir. Bu model, 6zellikle difizyon slreclerini
simuUle ederek, bir veri dagilimindan rastgele &rnekler Uretir.
Temel olarak, difizyon modelleri, verilerin bir dagilimini yUksek
boyutlu bir uzaya yayarak ve ardindan bu yayillmayi geri
donuUstlrerek (tersine cevirerek) &zgln veriler olusturur. Bu
sUrec, genellikle guraltd ekleme ve glraltiyd kaldirma
asamalarindan olusur; baslangicta rastgele guraltt ile baslayip,
adim adim orijinal verinin yapisint 6grenmeye calisir.

Difizyon modelleri, 6zellikle gdérintl Gretimi ve veri sentezi gibi
uygulamalarda gtcli sonuclar vermektedir. Ornegin, bu modeller
yUksek kaliteli ve gercekci gdrintiler olusturmak icin
kullanilabilir ve farkli veri tirlerinde basarili sonuclar elde edebilir.
Ancak, difizyon modellerinin egitim sUreci genellikle karmasiktir
ve uzun sure alabilir, cinkl modelin verileri 8grenme ve yeniden
Uretme yetenedi yuksek hesaplama gucl gerektirir. Ayrica,
modelin basarisi, kullanilan gUrultd ve difizyon slreclerinin
tasarimina baglh olarak degisebilir.

10.4.Uretken Yapay Zekanin isletmelerde Kullanimi

Uretken yapay zeka, isletmelerde cesitli alanlarda devrim
yaratabilecek bir teknolojidir. icerik olusturma ve tasarim
sUreclerinde, Uretken yapay zeka modelleri, otomatik olarak
metinler, gdrseller, videolar ve muzikler Uretebilir. Ornegin,
reklamcilik ve medya sektérlerinde, reklam metinleri veya sosyal
medya icerikleri Uretmek icin bu teknolojiler kullanilabilir,
boylece icerik Uretim surecleri hizlandiriir ve maliyetler
dusaralar. Ayrica, Grin tasarimi ve prototip olusturma gibi
alanlarda, yeni ve yaratici tasarimlar dneren Al sistemleri, Grin
gelistirme sUreclerini daha verimli hale getirebilir.

Mulsteri deneyimi ve Kisisellestirme alaninda da Uretken yapay

zeka Onemli rol oynar. Chatbot'lar ve sanal asistanlar,
kisisellestirilmis musteri hizmetleri sunarak kullanici
etkilesimlerini iyilestirebilir. Ayrica, kullanici verilerini analiz
ederek, musterilere &zel dneriler ve icerikler sunabilirler. Uretken
yapay zeka ayrica veri sentezi ve anlamli raporlar olusturma
konusunda da yardimci olabilir, bUyUk veri setlerinden dzetler ve
analizler cikararak is stratejilerini destekler. Ancak, bu
teknolojilerin etik ve gUvenlik konularini da gdz &nlnde
bulundurmak, olasi kdétldye kullanimlari ve veri gtvenligi risklerini
minimize etmek acisindan énemlidir.
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BOLUM SORULARI

1 Asagidaki tabloyu Uretken yapay zekanin belirtilen alandaki islevini

yazarak doldurunuz.

Alan islev

Muisteri Deneyimi

Kisisellestirme

Urdn ve Hizmet

Gelistirme

insan Kaynaklari
ise Alim Streclerini

Optimize Etme

Finansal Risk

Yonetimi

Siber Guvenlik
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